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A r b r e  a l t e r n é  d e  d é c i s i o n
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A r b r e  a l t e r n é  d e  d é c i s i o n

● Règle de classification:
sign(0,5 + r1(a,b) + r2(a,b))

● Généralisation:
 - arbres de décisions
 - “stumps” votés
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B o o s t i n g  d e s  A r b r e s  a l t e r n é e s  d e  d é c i s i o n

● Application simple d'algorithme de boosting
- Somme de règles

● Utilisation Adaboost modifié

● Validation croisée (choix d'arrêt)



B o o s t i n g  d e s  A r b r e s  a l t e r n é e s  d e  d é c i s i o n

● Algorithme:

- Trouver la meilleur prédiction constante

- Minimiser Zt
  Zt(c1, c2)=2(√(W+(c1^c2)W-(c1^c2))+√(W+(c1^¬c2)W-(c1^¬c2))+W(¬c2)

- ajout des règles c1 et c2
- calcul et ajout des valeurs de prédiction

- Précondition 
- ajout de règles c1^c2 et c1^¬c2 

- Mise à jour des poids
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E x p é r i e n c e s  e t  r é s u l t a t s

● Comparaison:
- C5,0 (avec ou sans boosting)
- StumpBoost
- ADTree

● Arbre plus facilement interprétable
- faible taille
- décision compréhensible

● Sujet au sur-apprentissage
- arrêt plus rapide



E x p é r i e n c e s  e t  r é s u l t a t s

● Performance très correcte

● Prend les avantages de C5,0 et StumpBoost

● Représente aussi bien une arbre de décision qu'un  

“stump” voté


